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第一章

项目摘要

所有的金融叙事最终都绕不开一个残酷事实： 

市场上的利润，绝大部分都来自认知差、信息差、纪律差和执行差。 

金融市场本质上是一台认知分层机器。 

少数人掌握信息处理能力、模型推演能力、风险定价能力和执行纪律，多数人停留在情绪、经

验、碎片资讯和滞后反应中。 

所谓金融盈利，很多时候并不是谁更勤奋，而是谁拥有更高维度的认知系统，能够持续完成对

低认知参与者的结构性收割。
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当人工智能开始全面进入金融核心区，这种差距不但不会缩小，反而会被进一步放大。 

R-AI 正是在这一现实之上建立。它面向全球个人用户，围绕国债、基金、外汇、黄金、期货、

加密等多类资产，构建 AI 决策、自动执行与持续优化的完整闭环，把原本集中于机构体系中的

研究、配置、风控与执行能力，转化为个人也能接入的智能投资能力。用户在 R-AI 获得的，不

只是一个投资入口，而是一整套机构级水准的资产运行系统。 

R-AI 相信，未来个人与市场之间最重要的差别，不再是资金规模，不再是消息快慢，也不再是

经验多寡，而是谁先完成从[靠感觉投资]到[用系统投资]的跃迁。这个时代真正稀缺的，不是机

会，而是驾驭机会的能力。R-AI 希望成为这种能力的起点。
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第二章

宏观背景与时代机遇

每一次重大技术跃迁，都会重新定义财富如何流动、机会如何分配、优势如何固化。AI 正在成

为这一轮全球金融重构的核心变量。IMF 在 2025 年研究中指出，AI 带来的增长收益在先进经

济体中可能超过低收入经济体的两倍，原因就在于不同国家和群体对数据、技术、基础设施与

系统能力的掌控程度不同。换句话说，AI 不是在平均赋能所有人，而是在优先放大原本就更接

近高认知、高系统能力的一方。 

这种变化已经开始传导到资本层。BIS 在 2026 年发布的研究显示，AI 相关领域的私人信贷余

额已超过 2000 亿美元，且在总私人信贷中的占比从不足 1%升至接近 8%；到 2030 年，这一

规模可能进一步升至 3000 亿至 6000 亿美元。资本从来不会为概念长期买单，资本只会持续

流向那些能够改变生产率、改变决策方式、改变行业结构的技术。今天全球资本对 AI 的加速定

价，本身就意味着金融世界的底层规则正在被重写。 
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真正的时代机遇，也恰恰诞生于这条分水岭上。 

AI 整加剧国家之间的发展差距，先进经济体获得的增长收益可能超过低收入经济体的数倍甚至

数十倍，本质原因就在于不同群体对数据、技术与系统能力的掌控程度不同。 

与此同时，零售投资者结构也在快速年轻化。世界经济论坛 2025 年数据显示，13 个经济体中

有 30%的 Z 世代在大学或成年早期就开始投资，且 41%的 Z 世代与千禧一代愿意让 AI 助手管

理自己的投资。这说明，一个新的时代趋势已经形成：金融世界正在从“人找机会”走向“系统驾

驭机会”，而下一轮最具价值的金融平台，必须同时满足三件事——可面向全球个人用户、可连

接多资产市场、可把 AI 能力真正转化为持续运行的投资系统。R-AI 的诞生，正是对这一时代机

遇的正面回应。
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第三章

行业痛点与市场缺口

全球金融市场的门槛正在下降，真正的难度却在上升。账户、交易工具与全球资产入口越来越

普及，但个人投资者面对的并不是一个更简单的世界，而是一个更复杂、更拥挤、也更依赖系

统能力的市场环境。OECD/INFE 国际调查显示，参与调查的 39 个经济体中，成年人平均金融

素养得分仅为 60/100，达到最低目标线（70 分）的成年人平均只有 34%；金融素养又与收入、

教育程度显著相关。也就是说，大量用户虽然已经进入市场，但并没有同步拥有足够的金融理

解能力、风险识别能力和长期决策能力。 

行业真正的痛点，并不只是“缺少机会”，而是个人长期缺少一套能够持续运行的投资系统，具体

体现在三个层面： 

· 信息越来越多，认知反而越来越分散。  
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市场资讯、社交媒体、短视频观点、所谓“投资建议”高度泛滥，普通用户接收到的信息

总量空前增加，但高质量、可验证、可执行的信息反而更稀缺。世界经济论坛指出，金

融领域正在进入“信息过载”的新阶段；FINRA 在 2025 年研究中也指出，45%的投资者

会从互联网获取金融建议，24%会直接从社交媒体获取投资信息。入口越多，并不意味

着判断越准，很多时候只是噪音更多。 

 

· 产品越来越丰富，执行却越来越失序。  

今天的个人投资者可以轻易接触股票、ETF、基金、黄金、外汇、衍生品乃至更多跨市

场资产，但“能买到”不等于“会配置”。FINRA 2024 年全美金融能力调查显示，面对 2000

美元的突发支出，仍有相当比例人群需要依赖信用卡、借贷或变卖资产来应对，说明大

量用户在资金管理、风险准备与资产结构上依然脆弱。缺少纪律、缺少规则、缺少动态

调整机制，是个人投资长期难以稳定的关键原因。 
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· 风险越来越隐蔽，普通人却越来越容易成为代价承担者。  

SEC 在 2024 年报告中明确指出，复杂投资欺诈仍是重点关注领域，已造成数十亿美元

级别的投资者损失；FINRA 在 2025 年研究中进一步发现，50%的受访投资者在面对“保

证高收益”这类典型诈骗特征时，仍表示愿意投资。市场越复杂、产品越包装化、传播越

社交化，低认知用户越容易在看似参与市场的过程中，实际承担错误定价、情绪波动和

欺诈风险的成本。
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第四章

R-AI的愿景与核心设计哲

学

金融世界正在进入一个全新的阶段。 

过去，个人 上与机构之间的差距，主要体现在信息获取、研究资源和交易工具上；未来，这种

差距将更多体现在系统能力上。 

谁能够更高效地处理数据、更稳定地识别结构、更纪律地执行策略、更持续地完成风险控制，

谁就更有可能在全球资产竞争中占据主动。R-AI 的愿景，正是在这一时代背景下确立——推动

机构级金融能力从少数人垄断的系统工具，逐步演化为全球个人用户都可接入、可调用、可持

续使用的智能基础设施。 

AI 希望服务的，不是短期情绪驱动下的交易冲动，而是个人在复杂金融环境中长期缺失的底层
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能力：看懂市场的能力，理解风险的能力，跨资产配置的能力，以及在波动中保持纪律执行的

能力。平台相信，未来真正重要的，不是让更多人获得一次偶然的投资机会，而是让更多人第

一次拥有稳定参与全球资产市场的系统能力。R-AI 希望成为连接个人、AI 与全球金融市场的关

键接口，让个人投资从经验主导、情绪主导、碎片主导，转向模型主导、规则主导与系统主导。 

 

基于这一愿景，R-AI 的核心设计哲学建立在以下几个原则之上： 

· 以系统替代经验。  

市场的复杂度早已超过个人经验能够稳定驾驭的边界，真正有效的投资能力，必须建立在长期

可运行的分析、决策与执行系统之上。 

· 以概率替代情绪。  

投资不是情绪宣泄，也不是单次判断的对错游戏，而是在不确定环境中持续做出高质量决策的

概率管理过程。 
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· 以协同替代单点。  

单一资产、单一市场、单一视角越来越难以支撑长期稳健的配置逻辑，未来更具竞争力的能力

来自多资产、多周期、多维度的动态协同。 

· 以纪律替代冲动。  

决策、执行、调优与风控必须形成闭环，任何脱离纪律的操作，都会在长期中放大错误。 

· 以长期替代短期。  

R-AI 关注的不是某一次行情中的短暂胜负，而是帮助用户建立一种能够穿越周期、持续优化、

不断进化的投资方式。 

因此，R-AI 并不把自己定义为一个纯粹的投资工具，也不把 AI 理解为市场预测的包装词。R-AI

更希望构建一套面向全球个人用户的金融操作系统： 

让 AI 承担高频分析、结构识别、动态调优和执行协同，让用户获得更高层级的配置能力、风险

理解能力和长期参与能力。在这个意义上，R-AI 的愿景并不只是提高投资效率，而是推动个人

财富管理方式完成一次真正的代际跃迁。 
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第五章

基金会架构与核心团队

R-AI 的组织建设，并非围绕单一产品或短期市场机会展开，而是以长期平台化能力为目标进行

配置。 

项目核心运营主体为 R-ai Technology Finance Limited，注册地址位于 3979 FREEDOM CIR, 

SANTA CLARA,CA 95054，由董事会、管理层与技术团队共同推动战略规划、技术研发、产品

落地与全球化拓展。第二主体 R-AI Collaborative Network Development Co.,Ltd 注册于洛杉

矶（700 S Flower St），主要负责 R-AI 社会共识的构建及加速扩大。R-AI 组织定位伊始便是

融合 AI、金融、数据与自动化执行能力的复合型平台组织。
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----------  相关证照  ---------- 

R-AI Technology Finance Limited  
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----------  相关证照  ---------- 

R-AI Collaborative Network Development Co.,Ltd 
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Thomas M. Siebel 
创始人、董事长 

在顶层架构上，R-AI 由创始人兼董事长 ThomasM.Siebel 提供长期战略

牵引。ThomasM.Siebel 是美国创业家、投资人，长期深耕企业级软件、

数据分析与人工智能基础设施建设，曾在 Oracle 担任高管，并连续创

办 Siebel Systems 与 C3.AI 两家著名科技公司，推动大型企业软件

与 AI 商业化落地，在平台级系统架构、长期技术投入与企业级 AI 应用

方面具有广泛影响力。 
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Jonathan D. Parker 

首席执行官 CEO 

R-AI 首席执行官 Jonathan D. Parker 拥有超过 25 年的企业级人工智能

与自动化行业经验，成长背景同时深受工程技术与金融会计环境影响，

早期即形成技术逻辑与金融风险并重的职业路径。其后长期聚焦企业级

AI 系统商业化、自动化基础设施部署以及面向 C 端用户的智能。系统平

台构建，现全面负责 R-AI 的全球战略规划、技术方向与资本布局。 
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➢ 其他核心成员包括： 

 

Andrew Collins｜首席运营

官 COO 

长期参与科技企业运营体系建设与跨

部门管理，具备产品推进、组织协同、

流程优化与全球化落地经验；加入 R-AI

后负责平台日常运营管理、关键项目推

进、资源统筹与业务执行体系建设，推

动战略目标在产品、技术与市场侧高效

落地。 

 

 

Michael R. Bennett｜首席

技术官 CTO 

长期从事云计算、分布式系统与 AI 基础

设施建设，曾与 Jonathan Parker 在企

业 AI 项目中合作；加入 R-AI 后负责核

心 AI 平台架构、全球研发体系与规模化

部署能力建设，目前统筹超过 300 人工

程团队。 
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David A. Reynolds｜首席

战略官 CSO 

拥有近 25 年科技战略、资本运作与增

长管理经验，毕业于芝加哥大学经济

学专业并获沃顿商学院 MBA，先后任

职于 McKinsey、IBM 及硅谷科技基

金，主导投资 20 余家 AI 与自动化公

司；现负责全球市场扩张、合作伙伴

生态与资本市场战略。 

 

 

Daniel Xu｜首席 AI 研究员 

人工智能研究专家，拥有 Carnegie 

Mellon University 人工智能博士学位，

曾加入OpenAI研究团队参与大模型训

练与优化，后在 AI 独角兽公司担任研

究负责人；现负责算法创新、模型研究

与前沿技术探索。
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Sophia Chen｜高级机器学习

工程师 

毕业于加州大学伯克利分校计算机科学

专业，并获人工智能硕士学位，曾在

Google AI 参与推荐系统优化，后在自动

驾驶 AI 公司负责视觉模型部署与性能优

化；现负责企业 AI 模型开发、机器学习

系统工程与模型性能提升。 

 

 

Emily Carter｜首席数据科

学家 

拥有金融与科技双重背景，毕业于哥伦

比亚大学数据科学硕士项目，早期任职

于 Goldman Sachs 从事量化分析，后

在金融科技公司担任首席数据科学家

并主导 AI 风控系统建设；现负责金融

数据建模、风险因子识别与商业决策算

法。 
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Jason Miller｜MLOps工程负

责人 

拥有超过 15 年 AI 基础设施与 MLOps 经

验 ， 毕 业 于 Georgia Institute of 

Technology 软件工程专业，曾在 NVIDIA 

AI 平台团队参与 GPU 计算优化，后负责

AI 云平台 MLOps 架构；现统筹 AI 部署

自动化、云原生 AI 架构与数据管道系统。

 

整体来看，R-AI 团队并非由单一金融从业者或单一技术人员拼接而成，而是由企业级 AI 架构、

金融数据建模、算法研究、自动化执行与全球战略扩张等多条能力线共同组成。这种组织结构

决定了 R-AI 具备将机构级系统能力向个人用户产品化、平台化和长期化迁移的基础，也为其后

续生态扩展与全球落地提供了组织支撑。 
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----------  AI 董事会成员  ---------- 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

Larry Ellison

基金会副主席 

甲骨文公司联合创始人，全球企业

软件、数据库与云计算领域最具影

响力的商业领袖之一。 

Thomas M. Siebel 
基金会主席 

C3.ai 创始人，长期深耕企业级 AI

与数字系统建设，兼具产业战略视

野与全球科技领导力。 



 

22 

----------  AI 董事会成员  ---------- 

Yann LeCun 

基金会成员 

图灵奖得主，现代深度学习与计算机视觉领域的奠

基性科学家之一，原 Mate 首席 AI 科学家。 

Ilya Sutskever 
基金会成员 

AI 大模型最具代表性的核心研究者之一，在大模

型基础架构与智能系统研究方面具有深远影响。 

Jonathan D. Parker 
执行董事 

R-AI CEO，兼具金融战略思维与全球业务视野的

管理者，长期关注 AI 技术与现代金融体系融合 

Andrew Collins 

执行董事 

R-AI COO,专注运营管理与组织协同，在全球化

推进、资源整合与体系落地方面具备丰富经验。 
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第六章

产品体系与用户参与路径 

R-AI 当前产品体系由两大核心模块构成：R-AI一键智能投资与全球投资模块。前者面向希望以

更高效率参与资产配置、降低人工决策负担的用户；后者面向希望直接理解全球资产结构、观

察不同市场方向并进行自主判断的用户。两类产品共同构成 R-AI 面向全球个人用户的核心产品

框架。 

在资金承接方式上，用户可通过 USDT 或各国法币完成充值。进入平台后的资金统一归集至平

台内 USD 账户，作为后续产品参与、收益结算、资产汇总与记录管理的基础账户单位。平台内

的资产总值、收益变化、托管记录及相关结果展示，均围绕 USD 账户进行统一管理。
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6.1

R-AI一键智能托管理财

本产品主要面向希望通过简易化、系统化方式参与全球资产配置的用户。用户完成充值后，可

直接选择对应周期产品进入智能托管流程，由系统围绕多资产配置逻辑进行持续运行。该模块

底层覆盖国债、基金、外汇、黄金、期货、加密六大资产方向，通过统一的配置机制、执行机制

与管理机制实现组合运行。 

 

当前，R-AI 一键智能投资已形成明确的周期化产品结构，覆盖短周期与中长周期两类参与方式。

不同周期对应不同的运行节奏、收益区间与参与偏好，用户可根据自身对流动性、持有周期与

资产管理方式的需求进行选择。 
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➢ R-AI 一键智能托管理财参数表 

产品名称 中文译名 托管周期 参考收益区间 

Spark 灵启 3天 1.9%-2.2% 

Surge 锐进 10天 8.3%-9.1% 

Horizon 远策 30天 28.3%-31.2% 

Fortress 恒御 待定 待定 

Omni 寰智 待定 待定 

注 1 本表仅供参考，产品服务将阶段性完善，以实际上线服务为准 

该模块不仅提供周期化参与入口，同时也配套展示 AI 量化投资范围、执行逻辑、资产运行情况、

与传统理财的对比以及核心优势等内容，使用户能够在同一产品体系内完成从参与到查看结果

的完整过程。其核心不在于让用户手动处理复杂配置，而在于将资产分析、组合管理与持续运

行交由系统完成。
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6.2

全球投资模块

全球投资模块是 R-AI 提供给用户的第二条核心产品路径。其主要作用，是将全球多类资产按照

统一逻辑进行结构化组织与展示，帮助用户在同一平台内建立完整的全球资产认知。当前产品

界面已将全球投资划分为六大板块，分别为国债、基金、外汇、黄金、期货、加密。 

这一模块并不承担智能托管的系统运行职责，而是作为全球资产参与与观察入口，为用户呈现

不同类别资产的配置方向、参考收益区间与参考周期，使用户能够在更直观的框架下理解不同

市场的收益特征与参与逻辑。通过这一模块，用户可以快速形成对全球资产版图的基础认知，

并进一步与 R-AI 一键智能投资形成配合。
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➢ R-AI 全球投资析块一览表 

资产类别 产品/标的 参考收益区间 参考周期 

国债 美国国债 3.70% 月 

国债 日本国债 0.70% 月 

国债 德国国债 2.20% 月 

国债 英国国债 0.50% 月 

国债 印度国债 5.60% 月 

基金 VTI 10%～13% 年 

基金 iShares MSCI 8%～11% 年 

基金 VXUS 5%～7% 年 

基金 SPY 10%～12% 年 

外汇 EUR/USD 0.1%～0.3% 周 

外汇 USD/JPY 0.4%～0.6% 周 

外汇 AUD/USD 0.2%～0.4% 周 

外汇 NZD/USD 0.8%～1.0% 周 

外汇 GBP/USD 0.6%～1.0% 周 

黄金 GC 5.2%～10.1% 月 

黄金 MGC 8.7%～11.1% 月 

黄金 GC Options 5.2%～7.6% 月 

期货 WTI 原油 1.1%～1.4% 月 

期货 黄金期货 3.4%～5.2% 月 

期货 DAX 指数 0.4%～0.7% 月 

期货 日经 225 期货 2.0%～11.0% 月 

期货 玉米期货 0.3%～1.2% 月 

期货 白银期货 1.4%～3.0% 月 

加密 BTC 10 ~ 12% 年 

加密 ETH 5% ~ 8% 年 

注 2 本表仅供参考，产品服务将阶段性完善，以实际上线应用为准
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➢ 全球投资板块说明 

国债板块 主要承担相对稳健的收益型资产表达； 

基金板块 对应指数化与组合化的长期配置方向； 

外汇板块 对应主要货币对的周期性波动机会； 

黄金板块 对应贵金属相关配置方向； 

期货板块 进一步延伸至能源、指数及商品等多元标的。 

加密板块 主要挖掘 BTC 与 ETH 两支头部标的机会。 

六大板块共同构成 R-AI 当前全球投资模块的基本产品版图。 

R-AI 当前的产品构成，是面向未来个人金融形态的一次提前落位。账户、产品、资产与路径在

这里不再是彼此割裂的功能堆叠，而是被组织为一套统一的参与框架,让个人第一次真正拥有接

近机构级的参与秩序与管理能力。
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第七章

AI金融模型技术架构

R-AI 的 AI 金融技术架构，以 5700亿参数自研金融基础模型为核心底座，向下连接多源金融数

据融合系统，向上支撑多 Agent 协同集群、策略引擎、风险控制引擎与自动执行引擎，形成覆

盖市场感知、金融理解、组合生成、风险约束、执行调度与持续学习的系统闭环。整套架构服务

于一个明确目标：让 AI 在全球多资产环境中具备持续运行、持续决策、持续优化的能力。 
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R-AI 将模型层定义为系统级认知中心。模型层负责统一金融语义、统一推理框架、统一决策接

口，使数据层、Agent 层、策略层、风控层与执行层运行在同一逻辑基线上。这样带来的价值，

在于各层输出可以被同一套金融认知体系约束和解释，减少模块割裂、信号冲突和判断偏移。 

 

7.1

模型底座：5700亿参数金融基础模型

R-AI 以 5700 亿参数金融基础模型作为整套技术体系的智能底座。该模型围绕金融场景进行定

向训练，重点覆盖全球多资产市场中的结构理解、关系建模、因子识别、周期推演、风险评估与

策略支持等核心任务。 
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➢ 模型底座承担以下基础职责： 

· 统一处理跨市场、跨资产、跨周期数据，将宏观变量、价格行为、波动结构、资

金流向与风险因子纳入同一推理空间。 

· 建立跨资产映射能力，使国债、基金、外汇、黄金、期货、加密等不同资产能够

在统一模型内完成比较、联动与配置判断。 

· 向上层 Agent 系统提供标准化金融认知能力，使各类 Agent 在同一模型逻辑下协

同工作。 

· 向策略层与风控层输出统一推理接口，保证策略生成、风险审查与执行调度建立

在同一认知坐标系中。 

· 维持上下文连续性，使系统能够在长时间维度上追踪市场状态演进，而不是只对

单一时点做局部响应。 

 

 

在 R-AI 内部，5700 亿参数模型承担的是“金融认知底座”角色。策略、风控与执行依然各自独

立运转，但它们共享同一智能内核。这样的结构让整套系统具备更强的跨资产推理能力、环境

适应能力和长期迭代能力。 
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7.2

数据底座：多源金融数据融合系统

R-AI 的数据底座由多源金融数据融合系统构成，负责持续接入、清洗、标准化、映射并组织多

维金融数据。 

 

➢ 系统覆盖的数据类型包括： 

· 宏观经济数据 

· 利率曲线与信用结构数据 

· 通胀与货币供应数据 

· 汇率与全球资本流动数据 

· 权益市场价格与成交结构数据 

· 商品与期货价格数据 

· 波动率与风险偏好指标 

· 流动性与市场深度指标 

· 市场情绪数据与行为数据 

· 跨资产相关性与传导路径数据 
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所有外部数据在进入模型与 Agent 集群前，均需经过统一处理流程： 

· 时间对齐 

· 异常值处理 

· 缺失修复 

· 特征映射 

· 结构化标注 

· 关系建模 

 

 

这一层的意义，在于为整套 AI 金融系统建立标准化输入环境。经过数据底座处理后，不同市场、

不同频率、不同来源的数据能够进入同一框架被调用和比较。后续的策略生成、风险控制与执

行调度，都建立在这一统一数据视图之上。 

 

7.3

Agent集群：多智能体金融任务分工系统

在 5700 亿参数模型底座之上，R-AI 采用多 Agent 协同集群。这套集群服务于金融任务分工，

不服务于单点问答。系统将复杂金融流程拆解为若干专业化任务单元，再通过统一模型和统一

数据底座完成协同运行。R-AI 的 Agent 集群采用“感知层—分析层—决策层—执行层—学习层”

五层结构： 
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➢ 感知层 Agent 

感知层负责建立系统的实时输入能力，是整个任务网络的前端入口。主要包括： 

· 市场数据感知 Agent：负责接收全球市场数据流，完成行情更新、指标提取、异

常剔除、缺失修复与特征编码。 

· 事件监测 Agent：负责跟踪政策变化、宏观公告、突发事件与市场异动，输出事

件级结构化信号。 

 

 

➢ 分析层 Agent 

分析层负责把原始输入转化为可解释的金融环境和资产关系。主要包括： 

· 宏观环境分析 Agent：持续跟踪利率、通胀、货币政策、财政政策、流动性变

化、就业数据与全球风险事件，输出宏观环境标签与政策背景判断。 

· 跨资产关系映射 Agent：识别不同资产之间的相关性、替代性、风险传导路径与

配置层级，建立动态资产关系图谱。 

· 因子识别与信号提取 Agent：从多源数据中提取趋势、波动、流动性、情绪、价

值与风险因子，并评估其在不同周期和不同资产中的有效性。 

· 市场状态分类 Agent：对市场所处状态进行分类，如风险偏好扩张、风险偏好收

缩、流动性宽松、流动性收紧、趋势主导、震荡主导等。 
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➢ 决策层 Agent 

决策层负责将分析层输出转化为可执行的配置方案。主要包括： 

· 策略生成 Agent：根据宏观环境、跨资产关系、因子信号、收益目标与约束条

件，生成组合方向、资产权重、参与周期与调整建议。 

· 组合优化 Agent：对初步策略结果进行收益风险比优化、分散化处理、暴露修

正与组合结构微调。 

· 周期匹配 Agent：将不同策略信号映射至 3 天、10 天、30 天、180 天、365 天

等不同产品周期，保证短中长期产品承接不同节奏的策略逻辑。 

 

 

➢ 执行层 Agent 

执行层负责将通过审核的决策结果转换为标准化任务流程。主要包括： 

· 风险审查 Agent：执行波动阈值审查、相关性失衡识别、极端情景压力测试、

集中度控制与风险暴露检验。 

· 执行编排 Agent：完成任务拆解、顺序编排、接口调度、执行回报与异常处

理。 

· 再平衡与调优 Agent：在组合运行过程中持续跟踪偏离情况，对资产权重、周

期节奏与策略参数进行动态修正。 
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➢ 学习层 Agent 

学习层负责历史结果的归因与持续优化。主要包括： 

· 复盘学习 Agent：评估模型判断偏差、策略偏差、执行偏差与市场偏差，并将

结果反馈给模型、因子系统与策略层。 

· 参数校准 Agent：根据历史表现，调整因子权重、风险阈值、周期参数与组合

约束边界。 

 

 

Agent 集群的核心价值，在于把复杂金融任务组织成可分工、可协同、可回传、可优化的任务

网络。每个 Agent 拥有清晰职责边界、稳定输入输出结构和明确的协作位置，整套系统因此具

备更高的可控性、可解释性与持续演化能力。 

 

 

7.4

策略引擎：多资产协同策略系统

R-AI 的策略引擎承接 Agent 集群输出结果，负责将金融认知、因子信号、宏观判断与组合约束

转化为可执行的资产配置方案。 
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➢ 策略引擎围绕以下原则运行： 

· 跨资产协同 

· 多周期并行 

· 参数动态调整 

· 收益风险平衡 

· 组合优先于单一标的 

 

 

➢ 策略引擎内部主要处理以下任务： 

· 市场环境识别 

· 信号强度评估 

· 资产权重生成 

· 周期映射 

· 风险预算分配 

· 组合重构 

· 动态跟踪与修正 
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策略系统关注的是全局组合质量，而不是单一标的的孤立预测。它持续评估不同资产在

当前环境下的配置位置，并通过权重变化、周期分配与组合重构形成更优的收益风险结

构。 

 

 

7.5

风险控制引擎：动态概率风控系统

R-AI 的风险控制引擎贯穿策略生成、执行调度与组合运行全过程，并以概率化、动态化、实时

化、分层化为基本原则，对系统输出进行持续约束。 
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➢ 风险控制引擎的核心功能包括： 

· 组合集中度控制：限制单资产、单方向、单主题风险暴露过度集中。 

· 相关性风险控制：识别资产之间相关性在极端环境下异常抬升所带来的叠加风

险。 

· 波动率约束：依据不同产品周期和目标特征，约束组合波动区间。 

· 流动性审查：避免在低流动性环境下形成高滑点、高执行成本策略。 

· 极端情景压力测试：对突发风险场景、政策冲击与跨市场共振风险进行模拟审

查。 

· 执行异常监控：实时监测异常价格、数据偏移、接口故障与执行失败。 

· 结果归因反馈：将收益、回撤、偏差与风险暴露反馈给模型与策略层，形成持续

修正机制。 

 

 

这一风控体系直接嵌入决策链路和执行链路。系统对风险的处理，不是附加步骤，而是核心运

行条件。这样可以保证整套 AI 金融系统在机会识别之外，还具备长期稳定运行所需的纪律性和

边界感。 
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7.6

自动执行引擎：任务调度与持续运行系统

自动执行引擎负责承接通过审核的策略结果，并将其转化为标准化执行流程。 

 

➢ 其核心任务包括： 

· 任务拆解 

· 顺序编排 

· 接口调度 

· 执行回报 

· 异常处理 

· 动态再平衡 

· 收益复投 

 

 

执行引擎处理的不只是单次动作触发，更重要的是保障整个组合在长期运行中的连续性、稳定

性与可调节性。随着市场环境、资产结构与风险条件变化，执行引擎可与再平衡 Agent、风控

引擎协同作用，持续调整系统状态，使资产管理过程始终保持在既定的收益风险框架内。 
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7.7

AI金融大模型的运营硬件基础

R-AI 的 AI 金融系统建立在 5700 亿参数金融基础模型、多 Agent 协同集群、策略引擎、

风控引擎与执行引擎之上。要让这套系统长期稳定运行，底层必须有足够强的硬件基础

设施作为支撑。 

R-AI 采用微软在印度持续扩建的 AI 数据中心体系作为核心算力承载底座，重点覆盖

Pune、Chennai、Hyderabad 等核心节点，并结合微软全球 Azure 基础设施形成统一

支撑网络，用于承接模型训练、推理调度、数据处理、Agent 并发协同与全球化系统运

行。 
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5700 亿参数金融基础模型的训练、微调、推理和持续迭代，对底层算力、带宽、存储、

网络时延和任务调度能力都有极高要求。普通服务器集群很难长期支撑这样的大规模模

型系统，而微软在印度的新一代 AI 数据中心体系，能够提供面向企业级与超大规模任

务的基础支撑，使 R-AI 可以在高并发、多任务、长周期场景下保持稳定运行。 
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➢ 微软 Azure 硬件底座对 R-AI 的核心意义: 

 

超大规模算力承载能力 

5700 亿参数模型并不是轻量级推理任务，它需要持续的训练资源、推理资源和并行调

度资源。微软的数据中心体系能够支撑模型在训练、微调、部署和在线推理之间形成完

整链路，为 R-AI 提供长期稳定的算力底座。 

 

高并发任务处理能力 

R-AI 采用多 Agent 协同集群，感知层、分析层、决策层、执行层、学习层需要并发处理

大量市场数据、策略信号、风控审查和复盘任务。强大的数据中心资源使这些任务能够

同时运行，而不会因为局部拥堵影响整体系统节奏。 
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低时延全球网络能力 

R-AI 连接的是全球多资产市场，需要持续处理跨市场、跨区域、跨时区的数据流和执行

链路。微软的大型云基础设施能够提供更强的网络覆盖和区域协同能力，帮助平台在全

球资产环境下维持更高的数据同步效率和系统响应速度。 

 

弹性扩容能力 

当用户规模扩大、模型复杂度提升、Agent 数量增加、资产覆盖范围扩展时，平台需要

的不是一次性固定硬件，而是能够持续扩展的算力基础。微软的数据中心体系和云架构，

能够为 R-AI 提供持续扩容能力，使平台具备接近无限的算力延展空间。 

 

性能层面 

微软超大规模 AI 数据中心的优势在于大规模并行计算、分布式训练、海量存储、高速网络交换、

任务编排、容器化部署和跨区域调度。对 R-AI 而言，这意味着模型层、数据层、Agent 层、策

略层和执行层可以在同一基础设施框架下保持高效协作。市场数据接入、因子提取、策略生成、

风险审查、执行编排和结果归因，不需要被割裂在多个低效系统中完成，而可以在统一的高性

能底座上并行运行。 

 

安全性层面 

微软长期服务全球大型企业、金融机构、政府机构和关键行业客户，其数据中心体系在身份管

理、访问控制、网络隔离、数据加密、日志审计、故障恢复和灾备机制等方面具备成熟能力。对

于 R-AI 而言，这意味着用户账户数据、产品参与记录、模型参数、策略数据、执行日志、风控

日志与收益记录，都可以运行在企业级安全框架内。数据在传输、存储和调用过程中都能获更

高等级保护，系统在网络攻击、接口异常、极端并发和节点故障条件下，也拥有更强的韧性。
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第八章 

AI执行逻辑与风控体系

-AI 的核心能力，体现在“判断形成之后如何执行，执行过程中如何约束，约束之后

如何优化”。模型与策略负责识别方向，执行与风控负责保证系统能够稳定落地。RAI

的执行围绕执行链路、权重分配、调仓机制、风险约束、再平衡逻辑与收益更新机

制展开，将金融认知转化为可运行、可控制、可持续优化的资产管理流程。 

 

 

R 
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8.1 

执行体系总览

R-AI 的执行体系采用闭环式结构，主要包括以下六个环节： 

· 信号生成 

· 权重求解 

· 风险审查 

· 任务编排 

· 执行反馈 

· 再平衡与复盘 

 

在系统内部，这六个环节并不是线性串联，而是带有持续反馈机制的动态联动结构。信

号生成决定资产候选集合，权重求解决定组合结构，风险审查决定执行边界，任务编排



 

47 

决定落地路径，执行反馈决定偏差修正，再平衡与复盘决定系统是否进入下一轮优化。 

-AI 执行层关注的不是单次动作本身，而是组合层级的执行质量。执行质量主要

由三项指标衡量： 

· 目标收益保持度 

· 风险暴露偏离度 

· 综合交易成本控制水平 

 

 

8.2 

信号生成机制

R-AI 首先将不同来源的市场判断统一为标准信号。每个资产在每个时点的原始信号，由

趋势、波动、流动性、情绪与宏观环境五类因子共同构成。 

➢ 信号生成公式： 

𝒔𝒊𝒈𝒏𝒂𝒍(𝒊, 𝒕)

= 𝒂𝟏𝒕𝒓𝒆𝒏𝒅(𝒊, 𝒕) + 𝒂𝟐𝒗𝒐𝒍(𝒊, 𝒕) + 𝒂𝟑𝒍𝒊𝒒(𝒊, 𝒕)

+ 𝒂𝟒𝒔𝒆𝒏𝒕(𝒊, 𝒕) + 𝒂𝟓 ∗𝒎𝒂𝒄𝒓𝒐(𝒊, 𝒕) 

 

R 
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式中，signal(i,t) 表示资产 i 在时点 t 的原始信号；trend、vol、liq、sent、macro 分别表示趋势因

子、波动因子、流动性因子、情绪因子和宏观因子；a1 至 a5 表示对应因子的权重系数。 

由于不同资产的信号量纲不同，系统在进入执行前需完成标准化处理。 

➢ 标准化信号公式： 

𝒔𝒊𝒈𝒏𝒂𝒍(𝒔𝒕𝒅)(𝒊, 𝒕) =
𝒔𝒊𝒈𝒏𝒂𝒍(𝒊, 𝒕) −𝒎𝒖(𝒊, 𝒕, 𝑳)

𝒔𝒊𝒈𝒎𝒂(𝒊, 𝒕, 𝑳) + 𝒆𝒑𝒔𝒊𝒍𝒐𝒏
  

式中，𝑠𝑖𝑔𝑛𝑎𝑙(𝑠𝑡𝑑)(𝑖, 𝑡) 表示标准化后的信号；𝑚𝑢(𝑖, 𝑡, 𝐿) 表示长度为 L 的滚动均值；𝑠𝑖𝑔𝑚𝑎(𝑖, 𝑡, 𝐿) 

表示长度为 L 的滚动标准差；𝑒𝑝𝑠𝑖𝑙𝑜𝑛 表示稳定项。 

在标准化之后，系统通过阈值机制筛选执行候选资产。 

➢ 执行触发条件： 

𝒊𝒇𝒂𝒃𝒔(𝒔𝒊𝒈𝒏𝒂𝒍𝒔𝒕𝒅(𝒊, 𝒕))

> 𝒕𝒉𝒆𝒕𝒂(𝒊), 𝒕𝒉𝒆𝒏𝒂𝒔𝒔𝒆𝒕𝒊𝒆𝒏𝒕𝒆𝒓𝒔𝒆𝒙𝒆𝒄𝒖𝒕𝒊𝒐𝒏𝒔𝒆𝒕 

 

式中，theta(i) 表示资产 i 的执行阈值。阈值越高，系统对信号质量要求越严格；阈值越低，系统

执行频率越高。 
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8.3

权重求解机制

在候选资产形成之后，R-AI 对组合权重进行统一求解。组合优化目标由预期收益、风险惩罚和

调仓成本共同决定。 

➢ 基础权重优化目标： 

𝑴𝒂𝒙𝒊𝒎𝒊𝒛𝒆:𝑾(𝒕) ∗ 𝑹(𝒕) − (𝒍𝒂𝒎𝒃𝒅𝒂/𝟐) ∗ 𝑾(𝒕) ∗ 𝑺𝒊𝒈𝒎𝒂(𝒕)𝑾(𝒕)

− 𝒆𝒕𝒂||𝑾(𝒕) −𝑾(𝒕 − 𝟏)||
𝟐
 

 

式中，W(t) 表示 t 时点目标权重向量；R(t)表示预期收益向量；Sigma(t)表示协方差矩阵；

lambda 表示风险厌恶系数；eta 表示调仓惩罚系数；W(t-1)表示上一期组合权重。 

该目标函数同时控制三件事： 

· 希望组合获得更高预期收益 

· 希望组合风险暴露保持在可控范围 

· 希望避免频繁大幅调仓导致不必要成本 

 

 

➢ 约束条件 

在约束条件上，R-AI 引入总权重约束、单资产约束、板块约束和流动性约束。 
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·总权重约束： 

𝑠𝒖𝒎[𝑾(𝒊, 𝒕)] = 𝟏 

·单资产上限约束： 

𝟎 ≤ 𝑾(𝒊, 𝒕) ≤ 𝑼(𝒊) 

·板块上限约束： 

𝒔𝒖𝒎[𝑾(𝒊, 𝒕), 𝒊𝒊𝒏𝑮𝒓𝒐𝒖𝒑(𝒌)] ≤ 𝑮(𝒌) 

·流动性约束： 

𝑾(𝒊, 𝒕) ≤ 𝒃𝒆𝒕𝒂(𝒊) ∗ 𝑨𝑫𝑽(𝒊, 𝒕) 

 

式中，U(i)表示单资产仓位上限；Group(k)表示第 k 类资产分组；G(k)表示板块上限；ADV(i,t)表

示资产 i 在 t 时点的平均可交易规模；beta(i)表示流动性折扣系数。 

 

8.4

风险预算分配机制

R-AI 并不只控制仓位大小，更控制各资产对整体风险的占用比例。系统通过风险预算机

制，使不同资产在组合中的贡献更加平衡。 

·组合波动率公式： 

𝑷𝒐𝒓𝒕𝑽𝒐𝒍(𝒕) = 𝒔𝒒𝒓𝒕[𝑾(𝒕) ∗ 𝑺𝒊𝒈𝒎𝒂(𝒕) ∗ 𝑾(𝒕)] 

·单资产风险贡献公式： 
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𝑹𝑪(𝒊, 𝒕) = 𝑾(𝒊, 𝒕) ∗ 𝑺𝒊𝒈𝒎𝒂(𝒕) ∗ 𝑾(𝒕)/𝑷𝒐𝒓𝒕𝑽𝒐𝒍(𝒕) 

式中，PortVol(t)表示组合波动率； 

RC(i,t)表示资产 i 在 t 时点对组合总波动的边际风险贡献。 

➢ 风险预算目标： 

𝑹𝑪(𝒊, 𝒕) ≈ 𝑩(𝒊) ∗ 𝑷𝒐𝒓𝒕𝑽𝒐𝒍(𝒕)  

式中，B(i)表示资产 i 预设的风险预算占比。 

通过这一机制，系统关注的不是“谁仓位更高”，而是“谁占用了更多真实风险”。 

 

8.5

调仓与再平衡机制

R-AI 不采用简单固定频率调仓，而采用“偏离触发+状态触发”的复合机制。 

➢ 组合偏离度公式： 

𝑫𝒓𝒊𝒇𝒕(𝒕) = 𝒔𝒖𝒎|𝑾𝒂𝒄𝒕𝒖𝒂𝒍(𝒊, 𝒕) −𝑾𝒕𝒂𝒓𝒈𝒆𝒕(𝒊, 𝒕)|  

式中，Drift(t)表示当前组合相对目标组合的总体偏离度；W_actual(i,t)表示实际权重；

W_target(i,t)表示目标权重。 

file:///C:/【Work】/RI/R-AI白皮书/i
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➢ 偏离触发条件： 

𝒊𝒇𝑫𝒓𝒊𝒇𝒕(𝒕) > 𝒅𝒆𝒍𝒕𝒂, 𝒕𝒉𝒆𝒏𝒓𝒆𝒃𝒂𝒍𝒂𝒏𝒄𝒆 = 𝟏  

式中，delta 表示偏离阈值。除权重偏离之外，宏观环境和波动状态变化同样会触发再平衡。 

➢ 状态触发条件： 

𝒊𝒇𝑹𝒆𝒈𝒊𝒎𝒆(𝒕)! = 𝑹𝒆𝒈𝒊𝒎𝒆(𝒕 − 𝟏), 𝒕𝒉𝒆𝒏𝒓𝒆𝒃𝒂𝒍𝒂𝒏𝒄𝒆 = 𝟏  

式中，Regime(t)表示当前市场状态标签，可能包括趋势主导、震荡主导、风险扩张、风险收缩、

流动性宽松、流动性收紧等。 

➢ R-AI 的再平衡逻辑包括三种模式： 

· 偏离修正型再平衡：用于修正组合权重漂移 

· 状态切换型再平衡：用于应对市场环境变化 

· 风险收缩型再平衡：用于组合进入高压风险区间时主动降载 

 

 

➢ 代码示例一：执行触发与调仓决策逻辑 
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def generate_execution_plan(signal_std, current_weights, target_weights, threshold, 

drift_limit): 

    execution_set = [] 

    rebalance_orders = [] 

 

    for asset in signal_std: 

        if abs(signal_std[asset]) > threshold[asset]: 

            execution_set.append(asset) 

 

    total_drift = 0.0 

    for asset in target_weights: 

        drift = abs(target_weights[asset] - current_weights.get(asset, 0.0)) 

        total_drift += drift 

 

    if total_drift > drift_limit: 

        for asset in target_weights: 

            delta_weight = target_weights[asset] - current_weights.get(asset, 0.0) 

            if abs(delta_weight) > 0: 

                rebalance_orders.append({ 

                    "asset": asset, 

                    "target_weight": target_weights[asset], 

                    "delta_weight": delta_weight 

                }) 

 

    return { 

        "execution_set": execution_set, 

        "total_drift": total_drift, 

        "rebalance_orders": rebalance_orders 

} 
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8.6

资产层风控

资产层风控用于约束单个资产的风险暴露、波动上限和单体止损条件。 

➢ 单资产风险约束公式： 

𝑾(𝒊, 𝒕) ∗ 𝑽𝒐𝒍(𝒊, 𝒕) ≤ 𝑲(𝒊)  

式中，Vol(i,t)表示资产 i 在 t 时点的波动率；K(i)表示单资产风险上限。 

在止损机制上，R-AI 采用动态波动止损，不使用固定百分点止损。系统根据资产历史波动动态

调整止损边界。 

➢ 动态止损线公式： 

𝑺𝒕𝒐𝒑𝑳𝒊𝒏𝒆(𝒊, 𝒕)

= 𝑬𝒏𝒕𝒓𝒚𝑷𝒓𝒊𝒄𝒆(𝒊) −𝑴(𝒊) ∗ 𝑨𝑻𝑹(𝒊, 𝒕) 

 

式中，EntryPrice(i)表示入场价格；ATR(i,t)表示平均真实波动区间；M(i)表示止损倍数。 
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➢ 退出条件： 

𝒊𝒇𝑷𝒓𝒊𝒄𝒆(𝒊, 𝒕)

< 𝑺𝒕𝒐𝒑𝑳𝒊𝒏𝒆(𝒊, 𝒕), 𝒕𝒉𝒆𝒏𝒓𝒆𝒅𝒖𝒄𝒆𝒐𝒓𝒆𝒙𝒊𝒕𝒑𝒐𝒔𝒊𝒕𝒊𝒐𝒏 

 

这种处理方式能够使止损边界随波动变化而调整，减少在高波动环境下被噪声过早洗出的概率。 

 

8.7

组合层风控

组合层风控重点控制总回撤、相关性扩张和风险集中问题。 

➢ 最大回撤公式： 

𝑴𝑫𝑫(𝒕) = 𝟏 − 𝑽(𝒕)/𝑴𝒂𝒙𝑽𝒂𝒍𝒖𝒆(𝟎… 𝒕)  

式中，V(t)表示组合在 t 时点的净值；MaxValue(0...t)表示截至 t 时点的历史最高净值。 

当最大回撤超过阈值时，系统进入风险收缩模式。 
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➢ 风险收缩公式： 

𝑾𝒏𝒆𝒘(𝒕) = 𝒈𝒂𝒎𝒎𝒂(𝒕) ∗𝑾𝒐𝒍𝒅(𝒕) 
 

式中，gamma(t)表示风险收缩系数，取值小于 1。gamma(t)由当前波动水平、回撤速度和流动性

状态共同决定。 

对相关性风险，R-AI 重点监测平均相关性在压力阶段的抬升情况。 

➢ 平均相关性公式： 

𝑪𝒐𝒓𝒓𝒂𝒗𝒈(𝒕) = 𝒂𝒗𝒆𝒓𝒂𝒈𝒆[𝑪𝒐𝒓𝒓(𝒊, 𝒋, 𝒕), 𝒇𝒐𝒓𝒂𝒍𝒍𝒊! = 𝒋]  

若 Corr_avg(t)超过预设阈值，说明市场进入高共振状态，系统将自动降低高弹性资产的组合权

重，并提高防御性配置比例。 

➢ 代码示例二：动态风控与风险收缩逻辑 

  

def apply_risk_control(portfolio_return, portfolio_value, peak_value, avg_corr, 

corr_limit, mdd_limit): 

    max_drawdown = 1.0 - portfolio_value / peak_value 

    risk_state = "normal" 

    shrink_factor = 1.0 

 

    if max_drawdown > mdd_limit: 

        risk_state = "drawdown_alert" 
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        shrink_factor *= 0.7 

 

    if avg_corr > corr_limit: 

        risk_state = "correlation_alert" 

        shrink_factor *= 0.8 

 

    adjusted_return = portfolio_return * shrink_factor 

 

    return { 

        "risk_state": risk_state, 

        "max_drawdown": max_drawdown, 

        "shrink_factor": shrink_factor, 

        "adjusted_return": adjusted_return 

}    

 

 

8.8

执行层风控

执行层风控解决的是“判断正确但落地失真”的问题，重点监测滑点、市场冲击、成交不

足与接口异常。 

➢ 滑点公式： 

𝑺𝒍𝒊𝒑(𝒊, 𝒕) = [𝑬𝒙𝒆𝒄𝑷𝒓𝒊𝒄𝒆(𝒊, 𝒕) − 𝑻𝒉𝒆𝒐𝑷𝒓𝒊𝒄𝒆(𝒊, 𝒕)]/𝑻𝒉𝒆𝒐𝑷𝒓𝒊𝒄𝒆(𝒊, 𝒕)  

式中，ExecPrice(i,t)表示实际成交价格；TheoPrice(i,t)表示理论成交价格。 
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若滑点超过阈值，系统将中断后续同路径执行，并重新计算执行计划。 

➢ 执行中断条件： 

𝒊𝒇𝒂𝒃𝒔(𝑺𝒍𝒊𝒑(𝒊, 𝒕)) > 𝑺𝒍𝒊𝒑𝑳𝒊𝒎𝒊𝒕(𝒊), 𝒕𝒉𝒆𝒏𝒑𝒂𝒖𝒔𝒆𝒆𝒙𝒆𝒄𝒖𝒕𝒊𝒐𝒏𝒑𝒂𝒕𝒉  

R-AI 同时引入综合成本函数，将固定成本、线性交易成本和冲击成本纳入统一控制。 

➢ 综合交易成本公式： 

𝑪𝒐𝒔𝒕(𝒕) = 𝒔𝒖𝒎[𝑪𝒇𝒊𝒙(𝒊) + 𝑪𝒗𝒂𝒓(𝒊) ∗ 𝒂𝒃𝒔(𝑫𝒆𝒍𝒕𝒂𝑾(𝒊, 𝒕)) + 𝑷𝒉𝒊(𝒊)

∗ 𝒂𝒃𝒔(𝑫𝒆𝒍𝒕𝒂𝑾(𝒊, 𝒕))
𝟐
] 

 

式中，C_fix(i)表示固定成本；C_var(i)表示线性交易成本；Phi(i)表示市场冲击成本系数；

DeltaW(i,t)表示该资产本期权重变化量。 

这一定义保证组合优化时考虑的是“可执行收益”，而不是脱离实际成交条件的理论收益。 

 

8.9

系统层风控

系统层风控用于识别模型失配、数据漂移和输入环境异常，是整套系统稳定运行的最后
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一道技术防线。 

➢ 数据漂移识别公式： 

𝑫𝒓𝒊𝒇𝒕𝑺𝒄𝒐𝒓𝒆(𝒕) = 𝒔𝒖𝒎|𝑴𝒆𝒂𝒏𝒍𝒊𝒗𝒆(𝒋, 𝒕) −𝑴𝒆𝒂𝒏𝒕𝒓𝒂𝒊𝒏(𝒋)| 
 

式中，Mean_live(j,t)表示第 j 个输入特征在实时环境中的均值；Mean_train(j)表示训练基线下的均

值。 

当 DriftScore(t)超过阈值时，系统自动降低模型置信度并收缩策略强度。 

➢ 策略强度调整公式： 

𝑹𝒂𝒅𝒋(𝒕) = 𝒐𝒎𝒆𝒈𝒂(𝒕) ∗ 𝑹𝒓𝒂𝒘(𝒕) 
 

式中，R_raw(t)表示原始预期收益；R_adj(t)表示调整后的预期收益；omega(t)表示置信折扣系

数，取值小于 1。 

系统层风控的核心目标，是在模型失配、环境突变、输入异常等条件下，优先保护系统稳定性，

而不是继续维持高进攻性输出。 
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8.10

收益复投与净值更新机制

R-AI 在中长周期产品中引入收益复投逻辑，用于提升长期运行下的资本利用效率。 

➢ 净值更新公式： 

𝑽(𝒕 + 𝟏) = 𝑽(𝒕) ∗ [𝟏 + 𝒓(𝒕) − 𝑪𝒐𝒔𝒕(𝒕)]  

式中，V(t)表示 t 时点组合净值；r(t)表示本期收益率；Cost(t)表示本期综合执行成本。 

若启用收益复投，则下一期可投资本金按以下方式更新： 

➢ 复投更新公式： 

𝑨(𝒕 + 𝟏) = 𝑨(𝒕) ∗ [𝟏 + 𝒓(𝒕) − 𝒙𝒊(𝒕)]  

式中，A(t)表示当前可投资本金；xi(t)表示提取比例、冻结比例或预留比例。 

收益复投机制使R-AI能够在不同周期产品中，根据策略表现与风险状态动态调整资本扩张速度，

增强长期运行效率。 

 



 

61 

➢ 代码示例三：收益复投与净值更新逻辑 

  

def update_nav_and_reinvest(nav, period_return, execution_cost, withdraw_ratio=0.0, 

reserve_ratio=0.0): 

    net_return = period_return - execution_cost 

    new_nav = nav * (1.0 + net_return) 

 

    reinvestable_ratio = 1.0 - withdraw_ratio - reserve_ratio 

    if reinvestable_ratio < 0: 

        reinvestable_ratio = 0.0 

 

    reinvestable_amount = new_nav * reinvestable_ratio 

    withdrawn_amount = new_nav * withdraw_ratio 

    reserved_amount = new_nav * reserve_ratio 

 

    return { 

        "net_return": net_return, 

        "new_nav": new_nav, 

        "reinvestable_amount": reinvestable_amount, 

        "withdrawn_amount": withdrawn_amount, 

        "reserved_amount": reserved_amount 

} 

 

 

 



 

62 

8.11

本章小结

R-AI 的执行逻辑与风控体系，构成了整套 AI 金融系统从“形成判断”走向“持续运行”的关键基础。 

在执行层，系统完成信号筛选、权重求解、任务编排、再平衡与收益复投； 

在风控层，系统完成资产约束、组合约束、执行约束与系统约束； 

在运行结果上，二者共同确保组合始终处于可控制、可调整、可追踪、可优化的状态。 

这一体系所对应的，不是单点交易能力，而是一套可长期运行的资产管理逻辑。R-AI 通过执行

与风控的双重闭环，将策略能力真正转化为稳定的系统能力。 
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第九章 

资金体系与合规运行边界

R-AI 的运行体系，建立在清晰的资金承接逻辑、账户管理逻辑与服务边界逻辑之上。平台当前

采取 USDT 与各国法币入金、平台内 USD 账户统一归集的资金组织方式，并围绕产品参与、收

益展示、账户记录、风险揭示与区域适配形成完整运行框架。该体系的核心目标，在于为用户

提供统一、清晰、可管理的参与入口，同时确保平台在资金承接、产品展示、风险控制与服务组

织层面具备明确边界。 
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9.1 

平台定位与运行属性

R-AI 定位为面向全球个人用户的 AI 金融基础平台，服务重点在于智能资产配置、全球投资参

与、系统执行管理与风险控制支持。平台的核心能力体现在账户承接、产品组织、AI 决策、执

行调度与结果管理等环节，并围绕国债、基金、外汇、黄金、期货、加密等多类资产建立统一的

产品与系统结构。 

R-AI 的运行属性可概括为以下几个方面： 

· 提供面向全球多资产市场的参与路径与账户体系。 

· 提供基于 AI 模型、策略引擎与风控引擎的系统化运行能力。 

· 提供以周期产品与全球投资模块为基础的产品参与机制。 

· 提供围绕 USD 账户展开的资金汇总、结果展示与记录管理。 

· 提供持续更新、动态调整、风险约束与执行反馈能力。 
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平台在定义上属于系统化金融科技服务体系，其核心在于组织能力、运行能力与管理能力。平

台不以单一交易撮合、单一投资建议或单一信息展示作为价值边界，而是围绕账户、产品、模

型、执行与风控形成统一服务逻辑。 

 

9.2

资金承接机制与账户体系

R-AI 当前采用双入口资金承接方式，用户可通过 USDT 或各国法币完成资金进入。不同来源的

资金在进入平台后，不直接以原始形式分散管理，而是统一映射并归集至平台内 USD 账户。这

一机制使平台能够在不同法币环境、不同入金路径和不同产品类型之间建立一致的账户基础。 

 

USD 账户在 R-AI 内部承担统一资金载体职责，主要体现在以下几个方面： 
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· 作为用户产品参与的基础账户单位。 

· 作为收益结算与结果归集的统一记录账户。 

· 作为资产总值、收益变化与托管记录的统一展示口径. 

· 作为后续多产品、多周期、多资产参与的统一管理接口。 

 

 

该机制的意义，在于将不同来源、不同币种、不同参与方式的资金组织为同一账户逻辑，使平

台在产品参与、收益统计、账户管理与后续扩展中保持结构清晰。对于用户而言，资金进入路

径可以多元，但账户管理逻辑保持统一；对于平台而言，资金组织方式可以灵活，但产品和结

果展示口径保持一致。 

 

9.3 

产品参与边界与收益展示口径

R-AI 的产品体系围绕 R-AI 一键智能托管理财与全球投资模块展开，二者均建立在统一账户体系

和统一资金逻辑之上。平台在产品展示过程中，对参与周期、资产范围、参考收益区间、结果记

录和运行状态进行系统化表达，但所有相关展示均以产品组织与运行说明为核心，不构成固定

收益安排，不构成刚性兑付表达，也不构成无条件结果承诺。 

关于参考收益区间，平台采用的是区间型展示口径。其目的在于体现不同产品周期、不同资产

方向与不同策略逻辑下的运行特征，帮助用户形成相对完整的产品理解与风险认知。 
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该类区间表达具有以下属性： 

· 属于产品信息展示的一部分； 

· 属于系统运行结果的区间化表达； 

· 随市场环境、波动状态、流动性条件与策略节奏动态变化； 

· 不等同于固定利率、保证收益或保本承诺。 

平台在产品层面的重点，始终是“参与路径清晰、运行逻辑清晰、结果管理清晰”，而不是以静态

承诺替代系统运行。产品收益的实现，取决于资产表现、策略输出、风险约束、执行质量与市场

环境等多重因素的共同作用。 
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9.4

服务边界与风险揭示原则

R-AI 围绕系统化运行建立服务能力，同时保持明确的边界意识。平台提供的是基于 AI、数据、

策略、执行与风控构成的金融科技服务体系，服务对象是账户、产品、配置、执行与结果管理的

全过程。平台不以情绪化判断、短期波动刺激或单点行情叙事组织产品表达，也不以结果承诺

替代风险揭示。 

 

R-AI 所面向的主要风险类别包括： 

· 市场风险：资产价格波动、宏观环境变化、利率与汇率变化、政策变化等因素可能影响产品

表现。 

· 流动性风险：不同资产在不同时间窗口中的交易深度和成交条件可能发生变化。 

· 执行风险：在执行环节中，可能出现滑点、冲击成本、成交偏差与路径偏差。 

· 模型风险：模型参数、输入特征、环境变化与样本外场景可能影响系统判断精度。 
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· 系统风险：在极端市场环境、跨市场联动或突发事件条件下，资产相关性可能快速抬升，组

合风险可能放大。 

· 法域风险：不同国家或地区的监管规则、支付规则与服务边界可能发生变化。 

因此，R-AI 在服务组织上坚持以下原则： 

· 所有产品参与均建立在风险揭示与边界理解基础上。 

· 所有参考区间均服务于产品说明，不服务于刚性承诺。 

· 所有系统运行结果均受市场与执行条件共同影响。 

· 所有账户与产品管理均以平台规则与风控规则为统一依据。 

9.5

区域适配与合规运行原则

R-AI 面向全球用户运行，但全球化不等于统一化。不同国家和地区在支付通道、账户识别、产

品展示、金融服务范围与数据处理要求等方面存在差异。平台在区域运行中采取“统一底层逻辑，

动态区域适配”原则，即在账户体系、产品结构、风险控制与技术框架保持统一的前提下，根据

不同法域要求对接入机制、展示方式、服务边界与运行路径作出动态调整。 
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区域适配原则主要包括： 

· 根据当地监管环境调整产品接入方式与展示深度。 

· 根据当地支付条件调整法币通道、充值方式与账户映射方式。 

· 根据当地服务规则调整部分产品模块的可见范围与参与范围。 

· 根据当地合规要求完善身份识别、风险揭示、记录留存与数据处理流程。 

这一原则使 R-AI 在全球化扩张过程中能够保持底层系统的一致性，同时在外部规则变化下保留

足够的调整空间与运行弹性。 
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9.6 数据安全、账户记录与系统治理

R-AI 的运行不只依赖模型、策略与产品，还依赖稳定的数据治理、账户治理与系统治理机制。

平台围绕用户账户、资金记录、产品参与记录、收益变化记录、系统执行日志与风控日志建立

统一管理体系，用于支撑账户展示、结果追踪、风险审查与系统复盘。 

 

在数据与记录管理层面，平台遵循以下原则： 

· 用户账户信息、资产记录与参与记录统一纳入平台安全管理体系。 

· 系统执行日志、风控日志与调仓记录作为内部治理与复盘的重要依据。 

· 数据调用、模型运行、执行反馈与结果归因保持可追踪、可审查、可回溯。 

· 账户结果展示、产品参与记录与收益归集记录保持统一口径与统一逻辑。 
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系统治理的核心，在于保证平台从前端账户到后端模型、从产品参与到结果管理的各个环节都

处于可控制、可追踪、可持续优化的状态。这一治理能力，是 R-AI 实现长期稳定运行的重要基

础。 

 

9.7 本章小结

-AI 的资金体系与合规运行边界，构成平台长期运行的基础框架。USDT 与各国法币入

金、平台内 USD 账户统一归集，建立了清晰一致的账户逻辑；产品参与、收益展示、风

险揭示与结果管理，建立了清晰一致的服务逻辑；区域适配、数据治理与系统治理，建立了清

晰一致的运行逻辑。 

资金入口可以多元，账户体系保持统一；产品结构可以扩展，服务边界保持明确；市场环境可

以变化，平台规则、风险约束与系统治理始终需要稳定存在。对于 R-AI 而言，真正重要的，不

只是连接用户与市场，更是以清晰边界、统一账户和系统化规则，建立一套能够长期运行的 AI

金融平台基础框架。

R 
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第十章 

生态发展规划

R-AI 未来的发展是一个持续展开的 AI 金融生态。 

随着账户体系、产品体系、技术体系、执行体系与全球连接能力不断成熟，R-AI 的生态边界也

会持续向外延展，逐步形成一个连接【全球资产、全球支付、数字货币金融、AI 应用、AI 算力

与链上网络】的综合性系统。 

生态的价值，来自不同能力之间的连接与协同；这些能力一旦进入同一框架，平台的承载力、

延展性与长期空间都会被显著放大。 
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10.1

未来生态应用布局

R-AI 未来将围绕多个核心生态模块展开布局，在现有基础上逐步形成更完整的应用网络。主要

方向包括： 

· 智能资产管理生态 

继续围绕多周期、多资产、多策略展开产品深化，让账户承接、资产配置、收益管理、风险控制

与结果展示更加完整，逐步形成面向全球个人用户的智能资产管理中心。 

· 全球资产配置生态 

从现有国债、基金、外汇、黄金、期货、加密等方向继续延展，增强全球资产的组织能力、映射

能力与配置能力，形成更完整的全球资产配置网络。 

· 全球支付生态 

未来平台可进一步连接更广泛的跨境支付场景、稳定币支付场景与多地区资金流转场景，使账
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户体系不仅服务于产品参与，也服务于更广义的全球价值流动与数字支付网络。 

· 数字货币生态 

随着链上金融与现实金融持续融合，R-AI 未来也将具备更强的数字金融承接能力，在数字资产

账户、链上资金组织、链上资产映射与链上流动性管理等方向上形成更自然的拓展空间。 

· 跨链协同生态 

未来的数字金融世界不会停留在单链结构。R-AI 会逐步形成面向多链环境的协同能力，使不同

链上资产、链上账户与链上资金路径能够在更高层级上被识别、组织和连接。 

· 公链生态连接能力 

随着公链基础设施在数字金融中的位置持续提升，R-AI 未来也将逐步建立与更广泛公链生态的

连接能力，为后续资产映射、价值流转、应用部署与生态协同提供更大的延展空间。 

· AI 应用生态 

未来平台所积累的模型能力、Agent 能力、策略能力与执行能力，不仅可以服务于资产管理，

还可以进一步延展至更丰富的 AI 应用场景，使 R-AI 从金融平台逐步成长为具备更强 AI 服务能

力的综合性系统。 

· AI 算力生态 

模型、Agent 与智能系统的长期演进，离不开稳定、持续、可扩展的算力支持。随着平台发展，

AI 算力资源、算力调度能力与算力协同能力，也会成为生态中的重要组成部分，为模型升级、

系统扩展与应用延伸提供基础支撑。 

· 智能服务生态 

账户视图、资产视图、收益视图、风险视图与执行视图未来会继续深化整合，让用户在一个平

台内看到更完整的资金状态、资产状态与系统运行状态，逐步形成长期陪伴式的智能服务体验。 
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这些模块共同构成 R-AI 未来生态的基本轮廓。随着平台不断发展，R-AI 将从当前的资产管理平

台形态，逐步走向更大范围的 AI 金融生态网络。 

 

 

10.2 

产品生态持续扩展

R-AI 未来会继续围绕现有的一键智能托管理财与全球投资模块推进产品扩展。 

在一键智能托管理财方面，平台会持续丰富不同周期产品，增强短周期、中周期、长周期之间

的配置层次，让不同偏好、不同节奏、不同资金规模的用户都能找到更匹配自己的参与方式。

在全球投资模块方面，平台会继续增加资产覆盖范围，强化全球资产之间的组织能力、展示能

力和配置逻辑表达能力。 
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未来产品生态的发展重点包括： 

· 持续完善不同周期产品的层级结构 

· 持续增强多资产产品之间的协同关系 

· 持续提升账户、产品、收益、记录之间的联动能力 

· 持续扩展全球资产方向的覆盖广度 

· 持续增强用户在同一平台内完成参与、跟踪与管理的完整性 

随着产品生态不断成熟，R-AI 会从当前的双主线产品结构，逐步延展为更完整的多层产品体系。 

 

 

10.3

技术生态持续升级

R-AI未来的技术升级，将继续围绕5700亿参数金融基础模型、多源金融数据融合系统、多Agent

协同集群、策略引擎、风控引擎与执行引擎展开。技术生态的发展方向，是让平台的系统能力

越来越深，任务处理越来越精细，模型理解、策略生成、风险识别与执行编排之间的联动越来

越强。 
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未来技术生态的发展重点包括： 

· 持续增强模型对复杂市场环境、复杂周期与复杂风险状态的理解能力 

· 持续优化多 Agent 分工集群，让任务协作更高效、链路更完整 

· 持续扩展数据底座的广度与实时性，使更多关键金融变量进入统一处理框架 

· 持续强化策略、风控与执行的协同效率 

· 持续推动系统复盘、参数校准与长期学习能力的升级 

技术生态的持续增强，将决定 R-AI 未来能否承接更复杂的资产网络、更广泛的支付网络与更丰

富的数字金融应用场景。 
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10.4 账户生态与资金体系扩展

账户体系将继续作为 R-AI 生态的核心承接层。当前平台已经建立起 USDT 与各国法币入金、平

台内 USD 账户统一归集的框架，未来这一体系会继续向更强的资金承接能力、更完整的账户映

射能力与更统一的资产管理能力扩展。 

未来账户生态的发展重点包括： 

· 持续优化不同地区的入金路径与账户接入体验 

· 持续增强 USD 账户在平台内的统一管理能力 

· 持续提升账户层与产品层、执行层、风控层和结果层之间的连接能力 

· 持续完善收益记录、参与记录、资产记录和历史轨迹的统一归集 

· 持续提高账户体系在全球不同环境下的适配性与可延展性 

随着账户体系持续完善，R-AI 未来在全球支付、数字金融和跨链资产场景中的承接能力也会同

步增强。 
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10.5

全球化生态持续推进

R-AI 的资产视角是全球化的，生态视角同样是全球化的。未来平台会继续推进更多国家和地区

的接入能力，完善区域适配机制与本地化协同能力，让不同地区的用户能够在统一系统框架下

接入 R-AI。 

 

未来全球化生态的发展重点包括： 

· 持续拓展更多国家和地区的用户接入能力 

· 持续完善不同法域下的账户适配、资金承接和服务组织方式 

· 持续根据区域环境优化产品展示与参与路径 
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· 持续扩大平台对全球核心资产方向的组织能力 

· 持续提升区域化运营与统一系统底座之间的协同效率 

随着全球化持续推进，R-AI 会逐步形成更强的国际化运行能力，让平台生态从区域覆盖走向全

球连接。
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第十一章

发展路线图

R-AI 的发展，将围绕平台成型、生态扩展、全球连接与基础设施升级四个层次持续推进。2026

年至 2033 年，是 R-AI 从产品平台走向 AI 金融生态系统的关键阶段。 
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2026-2027：完成平台基础成型 

完成账户体系、产品体系、技术体系与执行风控体系的全面打通； 

完成一键智能托管理财与全球投资模块的持续完善； 

完成 USDT、法币与平台内 USD 账户的统一资金承接逻辑； 

完成 5700 亿参数金融基础模型、多 Agent 集群、策略引擎、风控引擎与执行引擎

的稳定闭环； 

完成平台从“可用”走向“可持续运行”的基础建设。 

 

 

2028-2029：完成多资产与多区域扩展 

扩大全球资产覆盖范围，增强多资产协同配置能力； 

丰富不同周期产品结构，形成更完整的产品矩阵； 

提升全球多地区用户接入能力，完善区域适配机制； 

强化账户层、产品层、风控层、结果层之间的统一联动； 

推动平台从“单一系统能力”走向“多资产、多区域、多场景协同能力”。 
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2030-2031：完成数字金融与生态连接升级 

推进全球支付、数字金融、跨链协同与公链生态连接能力建设； 

增强平台在链上资产映射、链上资金承接与链上场景协同方面的延展能力； 

扩大 AI 应用层与 AI 算力层在生态中的支撑作用； 

推动传统多资产管理能力与数字金融网络逐步融合； 

让 R-AI 从“全球资产配置平台”升级为“连接现实与数字金融的 AI 系统平台”。 

 

 

2032-2033：完成 AI 金融基础设施网络成型 

形成由账户体系、产品体系、技术体系、资金体系、风控体系、全球化体系共同支

撑的完整生态网络； 

形成覆盖全球资产、全球支付、数字金融、AI 应用与 AI 算力的大生态协同结构； 

形成更成熟的系统治理、生态协作与长期运行能力； 

形成面向全球个人用户的统一 AI 金融基础设施框架； 

推动 R-AI 从平台形态成长为真正具备长期价值、全球连接能力与生态承载能力的

AI 金融基础设施网络。 

 

 

自 2026到 2033，R-AI 的发展主线始终清晰： 

先完成平台成型，再完成生态扩展； 

先完成系统闭环，再完成全球连接； 

最终建立一个能够长期运行、持续演进，面向未来数字金融时代的 AI 金融生态体系。 
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第十二章

全球合作伙伴版图

以下为 R-AI 全球合作伙伴版图的重点覆盖方向，所列均为真实存在的代表性机构或企业，用于

白皮书中的生态协同与合作布局表达，不代表现阶段均已形成正式合作关系。 
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➢ AI 基础模型与平台：

OpenAI 
Google 

DeepMind 
Anthropic Meta AI Microsoft AI 

Amazon Web 

Services 
IBM Oracle Cohere Hugging Face 

Stability AI Mistral AI Character.AI Perplexity AI Databricks 

Snowflake Scale AI Palantir DataRobot C3 AI 

Adept AI Inflection AI Writer Runway Midjourney 

Pinecone 
Weights & 

Biases 
LangChain UiPath 

Automation 

Anywhere 
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➢ AI 算力与基础设施：

NVIDIA, AMD, Intel, Broadcom, Qualcomm, Arm, TSMC, Samsung Electronics, SK 

hynix, Micron Technology, Supermicro, Dell Technologies, HPE, Lenovo, Cisco, Arista 

Networks, CoreWeave, Lambda, Together AI, Cerebras Systems, SambaNova 

Systems, Graphcore, Groq, Nebius, Crusoe, Equinix, Digital Realty, Schneider 

Electric, Vertiv, ServiceNow 

 

 

➢ AI 科研与高校生态：

Stanford University, Massachusetts Institute of Technology, University of California 

Berkeley, Carnegie Mellon University, University of Oxford, University of Cambridge, 

Harvard University, Princeton University, Cornell University, Columbia University, 

California Institute of Technology, ETH Zurich, National University of Singapore, 

Tsinghua University, Peking University, University of Toronto, University of 

Washington, University of Illinois Urbana-Champaign, Georgia Institute of 

Technology, University of Michigan, Imperial College London, University College 

London, EPFL, University of California San Diego, University of California Los 

Angeles, University of Edinburgh, University of Amsterdam, Technion, KAIST, 

Nanyang 
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➢ 传统金融与资产管理：

JPMorganChase, Goldman Sachs, Morgan Stanley, BlackRock, Fidelity Investments, 

State Street, BNY, Charles Schwab, Citigroup, HSBC, UBS, Barclays, Deutsche Bank, 

BNP Paribas, Societe Generale, Standard Chartered, Wells Fargo, American Express, 

PayPal, Visa, Mastercard, Moody’s, S&P Global, MSCI, Nasdaq, Intercontinental 

Exchange, CME Group, London Stock Exchange Group, Hong Kong Exchanges and 

Clearing, Singapore Exchange 

 

 

➢ 数字金融与加密生态：

Coinbase, Circle, Kraken, Binance, OKX, Bybit, Bitget, Anchorage Digital, Fireblocks, 

Chainalysis, TRM Labs, Elliptic, ConsenSys, Ledger, BitGo, Copper, Galaxy Digital, 

Paxos, Ripple, Alchemy, MoonPay, Robinhood, Block, Payoneer, Stripe, Worldpay,  

Adyen, Revolut, Wise, Nuvei 

 

 

➢ 公链与跨链基础设施：

Ethereum Foundation, Solana Foundation, Avalanche, BNB Chain, Polygon Labs, 

Arbitrum Foundation, Optimism, Base, StarkWare, zkSync, NEAR Foundation, 

Polkadot, Cosmos, TON Foundation, TRON, Tezos Foundation, Aptos, Sui, Sei, 
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Injective, Chainlink Labs, Wormhole, LayerZero, Axelar, Hyperlane, Celer Network, 

The Graph, Alchemy, QuickNode, Ankr 

 

➢ 全球支付与清算网络：

SWIFT, PayPal, Visa, Mastercard, Stripe, Adyen, Worldpay, Checkout.com, Fiserv, FIS, 

Global Payments, ACI Worldwide, Payoneer, Wise, Revolut, Western Union, 

MoneyGram, Airwallex, XTransfer, Rapyd, dLocal, EBANX, Remitly, Xoom, TerraPay, 

Tranglo, Network International, Nium, Marqeta, Flutterwave 

 

 

➢ 媒体传播与信息服务：

Bloomberg, Reuters, CNBC, Financial Times, The Wall Street Journal, Forbes, 

Fortune, The Economist, Yahoo Finance, MarketWatch, Barron’s, Seeking Alpha, 

CoinDesk, Cointelegraph, The Block, Decrypt, Benzinga, Business Insider, 

TechCrunch, MIT Technology Review, Wired, The Information, Nikkei, South China 

Morning Post, Caixin, Investing.com, TradingView, Sina Finance, Tencent News, 36Kr 
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第十三章

风险披露与免责声明

R-AI 所提供的，是基于 AI 模型、数据系统、策略引擎、执行引擎与风险控制引擎构建

的智能化金融服务体系。平台围绕全球多资产配置、周期化产品参与、账户归集与结果

管理形成系统化运行能力，但任何金融活动都伴随风险，任何系统能力都存在边界。为

保证平台表达清晰、用户理解充分、参与逻辑透明，R-AI 就相关风险与边界事项作如下

披露。 
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13.1

市场风险

R-AI 所覆盖的国债、基金、外汇、黄金、期货、加密及其他资产方向，均处于真实市场

环境之中。不同资产会受到宏观经济变化、货币政策变化、财政政策变化、利率变动、

汇率波动、流动性变化、地缘事件、市场情绪变化等多种因素影响，相关波动可能直接

作用于产品表现、组合结果与账户收益。 

全球资产市场并不处于恒定状态。不同周期内，资产价格可能出现持续波动、剧烈震荡

或结构性失衡，部分资产之间的相关性也可能在压力环境下显著抬升。市场条件一旦发

生快速变化，产品运行节奏、组合表现和结果区间均可能出现明显偏差。 

 

13.2

策略与模型风险

R-AI 的运行建立在 5700 亿参数金融基础模型、多 Agent 协同集群、策略系统与风险

系统之上。模型能力、策略生成能力与执行能力共同决定平台输出质量，但任何模型都

无法穷尽全部市场状态，任何策略体系都无法覆盖全部样本外环境。 

模型可能受到参数偏差、输入分布变化、样本外环境冲击、极端市场条件、异常事件扰

动等因素影响。策略在不同阶段的有效性也可能发生变化，部分信号在某些市场状态中

可能失效，部分参数在结构切换过程中可能需要重新校准。平台会持续进行复盘、修正

与优化，但模型判断与真实市场结果之间始终可能存在偏差。 
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13.3

执行与流动性风险

R-AI 的系统输出，需要在真实市场环境中完成执行。执行质量会受到市场深度、流动性

条件、成交速度、价格滑点、交易成本、冲击成本与外部执行环境的共同影响。即使策

略逻辑成立，执行结果也可能因流动性不足、价格偏移、时序变化或市场拥挤程度不同

而产生差异。 

在极端行情、突发事件或跨市场联动放大阶段，部分资产可能出现成交效率下降、流动

性收缩、价格跳变、执行成本上升等情况，从而影响调仓质量、再平衡效率与组合实际

表现。R-AI 通过执行编排、异常处理与动态风控对相关问题进行控制，但执行风险始终

客观存在。 

 

13.4

系统与技术风险

R-AI 的运行依赖模型系统、数据系统、账户系统、执行系统与外部基础设施的协同。系

统运行过程中，可能面临数据延迟、接口故障、网络波动、第三方服务异常、链路中断、

外部依赖不稳定等问题。相关问题可能在短时间内影响信号生成、策略运行、执行反馈

或结果展示。 

在高并发、高波动或异常环境下，系统负载、数据质量、调用稳定性与任务调度效率都

可能承受更高压力。平台将持续通过监控、冗余、校验与容错机制强化系统稳定性，但

技术风险、系统风险与外部依赖风险仍需被充分理解。 
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13.5

账户与资金管理风险

R-AI 当前采取 USDT 与各国法币入金、平台内 USD 账户统一归集的资金组织方式。不

同国家、不同地区、不同支付环境下，用户在入金路径、到账时效、账户映射与支付条

件方面可能面临差异。外部支付通道、结算通道、数字资产网络与账户环境变化，也可

能影响资金进入路径与账户处理效率。 

平台内 USD 账户承担统一归集、统一记录与统一展示功能，但账户视图的稳定性、资

金承接效率、记录同步时效与跨路径适配能力，仍可能受到外部环境、规则变化与系统

条件的影响。平台将持续完善账户体系与管理能力，但资金管理环节中的外部不确定性

始终需要被充分考虑。 

 

13.6

合规与法域风险

R-AI 面向全球用户运行，不同国家和地区在金融服务、数字资产、支付体系、数据处理、

账户接入与产品展示等方面存在显著差异。相关监管规则、政策要求、市场准入条件与

合规标准可能随时间发生调整，部分地区的接入方式、展示内容、服务边界与参与路径

也可能因此变化。 

平台会根据不同法域环境对账户机制、产品展示、服务组织与区域适配进行动态调整。
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法域变化、监管变化、支付规则变化与服务边界变化，均可能影响平台在特定地区的运

行方式、产品可见范围与用户接入条件。 

 

13.7

收益展示边界

R-AI 在产品展示中使用的参考收益区间、周期信息与资产方向信息，属于产品信息表达

的一部分，用于帮助用户理解不同产品结构、不同资产方向与不同运行周期下的系统特

征。相关展示基于特定逻辑、特定条件与特定区间组织，不代表固定收益安排，不代表

最低收益承诺，也不代表保本安排。 

任何产品结果，都受到市场环境、策略输出、执行条件、流动性状态、风险控制效果与

系统参数变化的共同影响。参考区间用于信息展示，不构成收益保证、兑付承诺或结果

承诺。用户在参与平台产品时，应基于自身判断、风险承受能力与对平台规则的理解作

出决策。 

 

13.8

用户参与责任边界

R-AI 提供的是系统化金融科技服务能力，包括账户承接、产品组织、策略运行、执行管

理与结果展示能力。平台持续优化模型、策略、执行与风控体系，用户仍需充分理解相

关产品属性、参与路径、资金管理方式与潜在风险，合理评估自身资金安排与参与节奏。 
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用户在使用平台服务时，应充分理解市场风险、模型风险、执行风险、系统风险、账户

风险与法域风险，理性参与，不应将平台展示内容、产品区间信息或系统化管理能力理

解为无条件结果保证。 

 

13.9

免责声明

本白皮书所载内容，仅用于介绍 R-AI 的项目背景、产品体系、技术架构、生态规划与运

行框架，不构成投资建议，不构成收益承诺，不构成任何形式的保本安排，也不构成任

何司法辖区下的公开募集、销售邀约或法律保证文件。 

白皮书中涉及的产品结构、参考收益区间、生态规划、技术路线、合作伙伴版图、未来

方向及相关表述，均可能依据市场环境、平台发展、技术演进、区域适配与合规要求进

行调整。用户、合作方及相关阅读者应结合自身情况、适用规则与独立判断理解本文件

内容。 
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第十四章

R-AI数字代言人

|星标熊|

面向 C 端服务场景，星标熊将成为用户最忠实、最亲

密的金融管家。它陪伴用户进入 R-AI，陪伴用户理解

账户、产品、收益与风险，陪伴用户一步步建立属于

自己的全球资产视野。在未来的 AI 金融时代，人们需

要的早已不只是一个冷冰冰的系统入口，更需要一个

可以被感知、被信任、被长期记住的陪伴式角色。星

标熊承接的，正是这种连接。 
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对用户而言，星标熊不是一个简单的卡通形象，它更像是 R-AI 在数字世界中的人格化延伸，是

平台与用户之间最直接、最生动、也最有温度的沟通界面。 

随着 R-AI 生态不断扩展，星标熊也将成为贯穿平台、社群、内容、活动与全球传播的重要核心

在 R-AI 的品牌体系中， 

星标熊代表着智慧、稳定、守护与成长。  

它把原本偏技术、偏系统、偏理性的金融能力， 

转化为更有温度、更有记忆点、更容易与用户建立情感关系的品牌表达。 

它既有未来感，也有亲和力；既象征 AI 时代的智能力量， 

也象征财富管理中最重要的信任感与长期陪伴感。 
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符号。它可以出现在产品界面中，出现在社群互动中，出现在教育内容中，也可以出现在全球

化传播和生态活动中，持续强化 R-AI 的品牌识别度与社区凝聚力。 

未来，当越来越多用户在 R-AI 中建立起自己的系统化金融生活，星标熊所代表的，也将不只是

一个数字代言人，而是一种长期陪伴、一种信任关系、一种属于 AI 金融新时代的品牌精神。 
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第十五章

结语

每一个时代，都会把新的能力交到少数人手里。 

最早掌握工具的人，最早看懂规则的人，最早完成系统升级的人，往往也最早穿过周期，最早

接住时代给出的红利。 

今天，AI 正在进入金融最核心的位置，财富的分配逻辑、资产的运行逻辑、个人参与市场的方

式，都在被重新改写。 

新的门已经打开，真正的差距，开始从信息差走向系统差，从经验差走向认知差，从单次判断

走向长期能力。 

R-AI 想推动的，正是这场巨变。 

让盈利 AI 化不再遥远，让系统化的研究、配置、执行与风控能力，从少数机构手中走向更广泛

的人群，让更多普通人第一次真正拥有属于自己的 AI 金融系统。 
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很多年后再回头看，也许真正改变命运的，并不是某一次涨跌，也不是某一轮行情，而是你有

没有在这个时代开始重构的时候，先完成自己的升级。 

 

每一轮大变局，都会有人观望，有人犹豫，也总会有人先走进去。先走进去的人，往往先看见新

的秩序，先建立新的能力，先站到新的位置。R-AI 已经把通往未来的入口搭好，接下来要做的，

就是陪更多人一起走进去。 

AI 金融时代正在展开，属于下一代的财富逻辑也正在成形。对于愿意相信长期、相信系统、相

信进化的人来说，现在，也许就是那个最值得迈出一步的时刻。   


